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执行摘要
• 一句话：修复 MiniMax M3 流式推理标记拆分问题

• 推荐动作：建议合并并优先发布。该 PR 解决了 MiniMax M3 流式推理的核心 bug，实现思
路清晰，附有充分的测试覆盖。reviewer 建议未来迁移到通用 parser engine，但短期内此
修复是必要的。值得关注的设计决策：从 token ID 检测转为文本标记检测的策略，以及通
过 _decode_text 对齐 token 边界的方法。

功能与动机
Issue #45687 报告 MiniMax M3 模型在流式模式下推理标记出现在 content 字段而非 
reasoning 字段。调查发现 tokenizer 有时会将标记编码为多个 token，而旧有 
extract_​reasoning_​streaming 仅检查单个标记 token ID，导致拆分后的标记无法触发推理状
态转换。

实现拆解
1. 增强 Token 序列辅助方法：在 MiniMaxM3ReasoningParser 中新增 _encode_text、

_encode_marker、_decode_text 方法，支持对标记文本进行编码 / 解码，并将编码结果存
储为 token ID 序列（_start_token_ids、_end_token_ids）。

2. 添加序列检测工具：实现四个静态方法——_contains_token_sequence（判断序列是否包
含标记 ID 子序列）、_rfind_token_sequence（从尾部搜索标记序列位置）、
_ends_with_token_sequence_prefix（判断末尾是否为标记前缀，用于处理跨 chunk 拆分）
、_strip_partial_marker_suffix（剥离末尾可能的不完整标记文本）。

3. 重构流式推理提取（extract_​reasoning_​streaming）：放弃仅依赖 start_token_id / 
end_token_id 单个 ID 的判断，改为先通过文本标记（self.start_token / self.end_token）
在 delta_text 中定位，再结合 token ID 序列检测进行状态机转换。新增 
_reasoning_active_streaming、_pending_marker_streaming、
_last_streaming_delta_token_ids 等状态变量，精确追踪推理开始 / 结束。

4. 更新其他 streaming 方法：is_reasoning_end_streaming 和 extract_content_ids 也改为
使用 token ID 序列检测，并修复启用模式（thinking_mode="enabled"）下的行为。

5. 增加回归测试：在测试文件中添加 SplitMiniMaxM3Tokenizer 和
RuntimeSplitMiniMaxM3Tokenizer 模拟类，模拟标记编码被拆分的场景；新增四个针对性
测试用例（test_streaming_split_marker_tokens_are_not_returned 等），验证标记拆分



时推理提取、结束状态、内容 ID 剥离以及启用模式的正确性。测试框架同时调整
run_streaming 以支持运行时编码器选择。

关键文件：

• vllm/reasoning/minimax_m3_reasoning_parser.py（模块 推理解析器；类别 source；类
型 core-logic；符号 _encode_text, _encode_marker, _decode_text,
_content_suffix_token_ids）: 核心修复文件，重构了流式推理提取逻辑，从 token ID 检
测改为文本标记序列检测，新增多个辅助方法。

• tests/reasoning/test_minimax_m3_reasoning_parser.py（模块 测试；类别 test；类型
test-coverage；符号 SplitMiniMaxM3Tokenizer, tokenize,
RuntimeSplitMiniMaxM3Tokenizer, encode_runtime）: 新增模拟拆分 tokenizer 类和四
个测试用例，覆盖了标记拆分的核心场景，确保修复的正确性和回归防护。

关键符号：_encode_text, _encode_marker, _decode_text, _content_suffix_token_ids,
_contains_token_sequence, _rfind_token_sequence, _ends_with_token_sequence_prefix,
_strip_partial_marker_suffix, extract_reasoning_streaming,
is_reasoning_end_streaming, extract_content_ids, SplitMiniMaxM3Tokenizer.tokenize,
RuntimeSplitMiniMaxM3Tokenizer.encode_runtime,
test_streaming_split_marker_tokens_are_not_returned,
test_streaming_split_marker_text_drives_end_state,
test_streaming_split_end_marker_content_ids_are_stripped,
test_streaming_split_marker_tokens_enabled_mode

关键源码片段

vllm/​reasoning/​minimax_​m3_​reasoning_​parser.​py
核心修复文件，重构了流式推理提取逻辑，从 token ID 检测改为文本标记序列检测，新增多个
辅助方法。

# vllm/reasoning/minimax_m3_reasoning_parser.py
# 以下四个静态方法构成了文本标记序列检测的核心工具链

@staticmethod
def _contains_token_sequence(
    token_ids: Sequence[int], marker_ids: Sequence[int]
) -> bool:
    """判断 token_ids 中是否包含 marker_ids 子序列"""
    if not marker_ids or len(marker_ids) > len(token_ids):
        return False
    marker_len = len(marker_ids)
    # 滑动窗口匹配
    return any(
        tuple(token_ids[i: i + marker_len]) == tuple(marker_ids)
        for i in range(len(token_ids) - marker_len + 1)
    )

@staticmethod



def _rfind_token_sequence(
    token_ids: Sequence[int], marker_ids: Sequence[int]
) -> int:
    """从右侧查找 marker_ids 子序列的起始索引，未找到返回 -1"""
    if not marker_ids or len(marker_ids) > len(token_ids):
        return -1
    marker_len = len(marker_ids)
    for i in range(len(token_ids) - marker_len, -1, -1):
        if tuple(token_ids[i: i + marker_len]) == tuple(marker_ids):
            return i
    return -1

@staticmethod
def _ends_with_token_sequence_prefix(
    token_ids: Sequence[int], marker_ids: Sequence[int]
) -> bool:
    """判断 token_ids 的尾部是否为 marker_ids 的某个真前缀（用于跨 chunk 拆分检测）"""
    if not marker_ids:
        return False
    max_len = min(len(token_ids), len(marker_ids) - 1)
    for prefix_len in range(max_len, 0, -1):
        if tuple(token_ids[-prefix_len:]) == tuple(marker_ids[:prefix_len]):
            return True
    return False

@staticmethod
def _strip_partial_marker_suffix(text: str, marker: str) -> str:
    """剥离 text 末尾与 marker 前缀匹配的字符，用于清理不完整的标记文本"""
    max_len = min(len(text), len(marker) - 1)
    for suffix_len in range(max_len, 0, -1):
        if marker.startswith(text[-suffix_len:]):
            return text[:-suffix_len]
    return text

评论区精华
Reviewer BugenZhao 在批准时指出："LGTM as a quick unblock. In the long term, we
should probably consider reworking it entirely with the newly introduced parser
engine." 表明当前修复是实用的短期解决方案，未来可以通过通用的 parser engine 统一处理
类似问题。

• 快速修复与长期架构考虑 (design): 当前修复被接受，长期重构不在本 PR 范围内。

风险与影响
• 风险：

1. 向后兼容性：新实现基于文本标记检测，在标记作为单个 token 出现的场景下同样适用
，因此不会破坏现有功能。



2. 性能影响：新增的 token ID 序列扫描（_contains_token_sequence）在每次 
streaming delta 上执行 O(n*m) 搜索，其中 n 为 delta token 数，m 为标记序列长度。
对于大部分短 delta（<=5 tokens），开销可忽略；但在极长单次 delta 下可能存在轻微
性能退化，需持续监控。

3. 依赖 tokenizer 编解码一致性：_encode_text 和 _decode_text 依赖 tokenizer 的
encode/decode 行为。如果 tokenizer 的编解码不一致（如 encode 后 decode 不等同
原文本），可能导致标记序列匹配错误。当前测试覆盖了拆分场景，但未覆盖特殊
Unicode 或控制字符边界。

4. 状态机复杂性：新增多个状态变量（_reasoning_active_streaming、
_pending_marker_streaming 等），若多轮请求复用 parser 实例（当前架构每个请求
新建 parser），则风险可控，但需注意实例存活期管理。 - 影响：用户：修复后
MiniMax M3 模型的流式推理能正确填充 reasoning 字段，工具调用解析可在推理结束
后启动。使用 --reasoning-parser minimax_m3 和 --tool-call-parser minimax_m3 的部
署受益明显。系统：变更仅限于 MiniMax M3 模型模块，对其他模型无影响。代码可读
性略有下降但增加了健壮性。团队：该修复为基于文本标记检测提供了可复现的模式，未
来其他模型（如 DeepSeek、QwQ 等）遇到类似时可以参考。

• 风险标记：核心路径变更 , 依赖 tokenizer 编解码行为 , 状态机复杂性

关联脉络
• PR #45713 [Bugfix] Parse MiniMax M3 streaming reasoning by text markers: 同一修复

的原始 PR，目标分支不同导致关闭，本次重新在 main 上打开。

• PR #45687 [Bug]: Minimax m3 reasoning parser sending in content field in
streaming: 本 PR 修复的 bug 报告。

• PR #45381 [Model] Add MiniMax M3 support: 引入 MiniMax M3 模型支持的基础 PR，
本修复在此基础上进行。


