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执行摘要
本周（第 36 周）的 verl 项目迭代，呈现出以 架构升级和 健壮性修复为核心线索的密集开发
态势。工程团队将主要精力投向两个方向：一是对 Rollout 请求路由和权重同步机制进行深度
重构与加固，以提升系统的可扩展性、性能和在复杂部署环境下的稳定性；二是针对 多模型、
多后端（vLLM/SGLang）集成过程中暴露的兼容性、边界条件和性能问题，进行了系统性的修
复与优化。同步推进的还有基础设施层面的 依赖统一、CI 维护和多架构支持，为项目健康发展
提供保障。

本周重点变化
本周最具标志性的变化是 Rollout 模块的架构演进。PR#7115 将负载均衡器从核心服务器中解
耦，构建了基于 YAML 配置和 FQN 的 可插拔路由器架构，这是一个为未来引入更智能路由策
略（如 KV-cache 感知）所做的关键准备。与之配套，PR#7677 对路由器的测试套件进行了全
面重构，引入行为计数器等机制，使测试更精准地验证交互逻辑。

在 vLLM 集成方面，本周密集修复了数个影响生产稳定性的关键缺陷：PR#7511 解决了一种隐
蔽的 提交竞态超时问题，在权重同步的 drain 阶段错误提交的请求会导致训练流程卡死；
PR#7652 和 PR#7632 则分别修复了多节点中止 API 误调和禁用 chunked prefill 时配置校验
失败导致的崩溃。这些修复显著增强了 vLLM 作为核心推理后端的可靠性。

性能优化也取得实质性进展。VeOmni 引擎通过 PR#7724 引入了 异步激活卸载，将 
MindSpeed 的优化移植过来，为大规模模型训练提供更灵活的 GPU 内存管理手段。FSDP 引
擎在 PR#7428 中实现了一个巧妙的优化：在温度参数为 1 时跳过全词表 logits 的缩放计算，
直接返回原始张量，避免了不必要的内存分配。

此外，PR#7703 修复了 融合输出头后端选择的逻辑，确保显式配置 impl_​backend 能被正确
遵循，维护了配置契约。PR#7227 则将 delta-sharded 权重同步能力从 SGLang 扩展到了 
vLLM，实测达到约 8 倍的提速，这对缩短大规模训练的更新时间至关重要。

模块与主题趋势
1. Rollout 与推理后端：此模块是本周变更最密集的区域，主题围绕“解耦”与“健壮”。可插拔路
由器的引入（#7115）代表了解耦的努力，而一系列对 vLLM 边界条件（#7511, #7652, 
#7632）和 SGLang 同步（#7369）的修复则体现了对健壮性的追求。连续 token 构建器的优
化（#7628）和 DeepSeek 适配（#7630）也在此模块下，显示了对 agent loop 等新兴场景
的支持。



2. Trainer 与引擎：此模块的趋势是“精细化控制”与“内存优化”。VeOmni 的异步激活卸载（
#7724）和 FSDP 的温度缩放优化（#7428）是直接的内存优化。融合输出头后端修复（
#7703）则体现了对训练计算路径精细化控制的需求。蒸馏流程中禁用反标记化（#7648）也
是一个典型的、通过细节调优获取性能收益的案例。

3. 模型与适配：主题是“兼容性维护”。主要工作集中在修复因上游库（transformers）升级或
模板契约变更（DeepSeek 工具追加）导致的兼容性问题，涉及 GLM-4V（#7620）、
DeepSeek（#7630）和 FSDP 模型合并（#7610）。这表明支持日益多样化的模型生态需要持
续的维护投入。

4. 基础设施与 CI：趋势是“统一”与“扩展”。统一 transformers 版本（#7650）和 Ascend 镜
像升级至 Megatron 0.18.0（#7604）属于依赖栈的统一与升级。uv 支持 aarch64（#7627）
和 Ascend 镜像构建流程改造（#7606）则属于对硬件平台和部署基础设施的扩展支持。

风险观察
本周的风险点集中于 架构变更带来的不确定性和 测试覆盖的滞后性。

首先，涉及 核心路径的变更较多，如可插拔路由器（#7115）、vLLM 异步服务器修复（
#7511）、FSDP 温度缩放（#7428）等。这些变更虽然必要且经过 review，但因其影响范围
广，需在后续集成和线上使用中密切监控，建议加强相关功能的集成测试。

其次，部分 PR 存在 自动化测试覆盖不足的问题。例如，升级 Ascend Megatron（#7604）
被标记为“缺少自动化测试覆盖”，一些文档修复也仅进行手动验证。对于涉及依赖版本跳跃或配
置行为改变的变更，缺乏自动化测试会增加引入隐性错误的风险。

再者，配置破坏性更改需要关注。PR#7724 移除了旧的 activation_​gpu_​limit 配置字段，如果
用户有基于旧版的脚本或配置文件，需要进行迁移。这类变更需要在发布说明和文档中清晰标
注。

最后，依赖升级的连锁反应持续存在。本周 transformers 升级至 5.9.0 立即引发了 CI 失败和
模型兼容性问题，这提示我们在升级关键依赖时，需要更全面的预测试流程和升级预案。对 
Megatron 等其他核心依赖的升级（#7604）也应保持同等警惕。

重点 PR 速览
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标题 核心价值 关键风险 / 关注点

7
1
1
5

[rollout,
vllm] feat:
pluggabl
e router
with FQN/
YAML plu
gins

架构升级：将负载均衡解耦为可插拔模块，
支持外部路由器扩展，是路由能力演进的基
础设施。

插件安全与加载机制；与现有
配置的兼容性。
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7
5
1
1

[vllm, roll
out] fix: 
gate rollo
ut submis
sion durin
g weight-
sync drai
n for DP>
1

稳定性关键修复：解决权重同步期间请求提
交导致的训练超时问题，保障多 DP 场景稳
定性。

核心路径变更；临时兼容方案
，需关注 vLLM 上游修复后
的清理。

7
7
2
4

[veomni]
feat: add
async_act
ivation_of
fload conf
ig

性能优化：为 VeOmni 引擎引入异步激活
卸载，提供重要的 GPU 内存管理新选项。

配置破坏性更改；新引入的异
步硬件交互逻辑的健壮性。

7
4
2
8

[fsdp] fix:
skip no-o
p unit
temperatu
re scaling

精细化优化：在温度为 1 时跳过不必要的 
logits 缩放，有效降低峰值内存。

核心计算路径变更；需确保所
有调用方的兼容性。

7
6
3
0

[rollout]
fix: DeepS
eek contin
uous toke
n builder
cannot
render
tool appe
nds

兼容性修复：修复特定模型（DeepSeek）
在 agent loop 中工具追加的错误，保证多
模态对话流程。

模板契约依赖；修复依赖于对
合成消息的精确控制。
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7
6
1
0

[ckpt,
fsdp] fix:
FSDP mo
del merge
r concate
nates repl
icated
buffers

数据正确性修复：修复模型合并时错误处理
 replicated buffer 导致的 checkpoint 损
坏或崩溃。

核心合并路径变更；静默的
shape 损坏风险通过校验规
避。

7
2
2
7

[ckpt, roll
out, vllm]
feat: add
vLLM con
sumer for
delta-sha
rded weig
ht sync

能力扩展：将高效 delta 权重同步从 
SGLang 扩展到 vLLM，大幅提升 vLLM 的
权重更新速度。

依赖未发布的 vLLM API；更
新非事务性，失败需重建
session。

后续建议
1. 加强核心变更的回归测试：对于涉及路由器、vLLM 服务器、FSDP 引擎等核心模块的 PR

，建议在合入后增加或完善端到端的集成测试用例，特别是针对多节点、多 DP 等复杂场景
，以巩固修复效果。

2. 建立依赖升级的预检查流程：建议对 transformers、Megatron 等关键依赖的升级，在合
并前在一个包含主要示例和测试的预发环境进行验证，减少直接在主分支引发 CI 失败的概
率。

3. 关注配置迁移与文档同步：对于 PR#7724 等带来配置破坏性更改的变更，应在对应的文档、
迁移指南或 Release Notes 中提供明确的迁移步骤，降低用户的升级成本。

4. 推进测试覆盖缺口弥补：对于被标记为“缺少自动化测试覆盖”的功能升级（如 Megatron 版
本升级），应规划在后续迭代中补充必要的自动化测试，至少覆盖基本的冒烟流程。

5. 监控新架构的生产表现：可插拔路由器（#7115）和异步激活卸载（#7724）作为新引入的
重要架构和功能，建议在其被广泛应用于生产环境后，收集性能数据和稳定性反馈，以便进
行下一步优化。


