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执行摘要
该 PR 修复了 AMD ROCm 平台上 aiter flydsl GEMM 后端因 MoE 门控权重张量
requires_grad=True 导致的 DLPack 导出错误。通过在 GEMM 调用前对权重执行 detach 操
作，消除了 CUDA 图捕获时的崩溃风险，确保了 DeepSeek V2/V3 等 MoE 模型在 AMD 平台
上的推理稳定性。这是一个零拷贝的内存共享修复，不影响性能或精度，已通过 CI 验证。

功能与动机
问题根源：新的 aiter flydsl GEMM 后端通过 DLPack 导出张量，但 DLPack 接口不支持 
requires_grad=True 的张量，会抛出 BufferError。MoEGate.weight 作为 PyTorch 的 
nn.Parameter，默认 requires_grad=True，因此在 CUDA 图捕获时导致崩溃。

触发场景：具体在 nightly-​8-​gpu-​mi35x-​kimi-​k25 测试中暴露，影响 AMD 平台上的 MoE 模
型推理。PR body 中提供了修复前后的 CI 测试截图对比，显示修复后测试通过。

修复原理：weight.​detach() 返回一个与原始权重共享 GPU 内存的新张量，但 
requires_grad=False，满足 DLPack 导出要求，且不引入额外内存拷贝或精度损失。

实现拆解
仅修改了 python/​sglang/​srt/​layers/​rocm_​linear_​utils.​py 文件中的 
aiter_​dsv3_​router_​gemm 函数：

def aiter_dsv3_router_gemm(
    hidden_states: torch.Tensor,
    weight: torch.Tensor,
):
    """Use aiter tuned GEMM dispatcher (tgemm.mm) to automatically select the GEMM kernel."""
    return tgemm.mm(hidden_states, weight.detach(), otype=hidden_states.dtype)

关键点：

• 改动极简：仅增加 .detach() 调用。

• 模块定位：该函数属于 ROCm 线性工具层，专门处理 AMD 平台上的 GEMM 计算。

• 影响范围：仅影响使用 aiter flydsl GEMM 后端的 MoE 路由计算，特别是 DeepSeek
V2/V3 模型的 gate 层。

评论区精华



review 中出现了唯一的技术讨论点：

gemini-code-assist[bot]建议：" 由于 aiter 后端的 DLPack 导出对任何 
requires_grad=True 的张量都会失败，为安全起见也应 detach hidden_states。虽然推理
时激活通常不需要梯度，但这能确保在模型分析或优化任务等可能启用梯度的上下文中更健
壮。"

讨论结果：PR 作者未采纳该建议，仅 detach 了 weight 参数。两位审核者（yctseng0211 和
 HaiShaw）直接批准现有改动，未进一步讨论。这反映出团队可能认为 hidden_states 在推理
场景下 gradient 风险较低，或希望保持改动最小化。

风险与影响
技术风险：

1. 潜在未覆盖场景：如果未来 hidden_states 在训练或特定分析任务中启用梯度，可能重现相
同 DLPack 错误。

2. 平台局限性：修复仅针对 AMD ROCm 的 aiter flydsl GEMM 后端，若其他后端（如
CUDA）有类似逻辑，可能遗漏。

3. 依赖假设：依赖 PyTorch 的 detach 语义，需确保在推理模式下 autograd 机制无意外交
互。

影响评估：

• 正面影响：直接解决 AMD 平台 MoE 模型推理崩溃，提升 CI 稳定性。

• 性能影响：零拷贝操作，无性能损失。

• 兼容性：完全向后兼容，不改变 API 或模型行为。

关联脉络
从近期历史 PR 可见：

1. AMD 平台持续优化：PR #22188、#22314 等都涉及 AMD 平台 CI 测试修复和性能优化
，反映团队对 AMD 后端的重点投入。

2. MoE 功能演进：PR #21502（NPU IndexCache）、#21240（FP4 MoE）显示 MoE 子系
统在多硬件平台上的扩展，本 PR 是 AMD 侧的必要补丁。

3. DLPack 与 autograd 交互：此问题揭示了底层计算后端（如 aiter flydsl）与 PyTorch
autograd 机制间的微妙冲突，未来在类似接口设计中需提前考虑梯度张量处理。

演进趋势：SGLang 正在加强对多硬件平台（AMD、NPU、NVIDIA）的 MoE 和量化支持，本
 PR 是 AMD 生态完善过程中的一个典型 bugfix，体现了跨平台推理框架在集成第三方计算库
时的适配挑战。


