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执行摘要
本 PR 为 SGLang 扩散模型模块添加了对 stable-diffusion-3 系列模型的原生后端支持，涵盖
SD3-medium、SD3.5-medium 和 SD3.5-large。通过新增配置、运行时模型和管道实现，使
SGLang 能够替代 diffusers 运行这些模型。关键改进包括在共享阶段引入配置钩子以避免硬
编码，但暂不支持 TP/SP 和 SGLang 原生 attention。该变更扩展了 SGLang 的功能矩阵，但
需关注潜在的设计耦合和测试覆盖风险。

功能与动机
PR 的主要动机是支持稳定扩散 3 模型作为 SGLang 原生后端，提升 SGLang 在多模态生成领
域的覆盖范围。如 PR body 所述：“支持 stable-diffusion-3-medium 等模型作为
sglang-native（使用 sglang 作为后端而不是 diffusers）。” 这解决了用户希望使用 SGLang
统一框架运行最新扩散模型的需求，避免依赖外部 diffusers 库，并提供更集成的性能优化路
径。

实现拆解
实现方案按模块拆解如下：

模块 关键改动 说明

配置层 新增 StableDiffusion3TransformerConfi
g、StableDiffusion3VAEConfig、
StableDiffusion3PipelineConfig

定义 SD3 模型架构参数和管
道行为，如文本编码器钩子。

运行时模型 新增 SD3Transformer2DModel（基于 
diffusers 的 JointTransformerBlock）

实现扩散 Transformer 前向
逻辑，但暂未集成 SGLang
原生 attention。

管道 新增 StableDiffusion3Pipeline 和 
SD3ConditioningStage

处理三个文本编码器输出的融
合（CLIP-T、CLIP-G、T5）。

共享阶段 修改 text_​encoding.​py 和 denoising.​py 通过 PipelineConfig 的 
get_​text_​encoder_​attention
_​mask 等钩子方法适配 SD3 
逻辑，例如：



模块 关键改动 说明

```python   

def get_text_e
ncoder_attenti
on_mask(self,
text_inputs,
encoder_index)
:

  

return text_in
puts.get("atte
ntion_mask")

  

```   

组件加载器 更新 text_​encoder_​loader.​py 和 
vae_​loader.​py

支持多个编码器索引提取和 
VAE 权重选择，如 _​extract_​
encoder_​index 方法。

注册表 在 registry.​py 中添加 SD3 模型检测器和
配置注册

使 SGLang 能自动识别和加
载 SD3 模型。

评论区精华
review 讨论中最有价值的交锋围绕设计架构和代码质量：

• 设计耦合问题：zhaochenyang20 指出：“The isinstance checks in shared stages
(text_encoding.py, denoising.py) are the biggest architectural issue. Every new
pipeline will need more branches.” 作者最终重构为配置钩子，解耦了模型特定逻辑。

• 代码规范：dreamyang-liu 评论“avoid hasattr”和“This regex is a bit too relax”，作者修复
了相关代码，提升了健壮性。

• 性能建议：zhaochenyang20 提到“torch.einsum is relatively inefficient”，作者改为使用
permute 优化。

这些讨论推动了代码从硬编码向可扩展设计的演进，体现了团队对软件架构质量的重视。

风险与影响
技术风险：

1. 回归风险：修改共享阶段（如 text_encoding.py）可能影响其他扩散模型（如 FLUX、
Hunyuan），需依赖现有 CI 测试保障。

2. 性能局限：SD3Transformer2DModel 直接使用 diffusers 组件，缺少 SGLang 原生
attention（FlashAttention）和量化支持，可能导致推理速度低于优化版本。



3. 兼容性：编码器索引提取逻辑假设组件命名格式为 text_encoder_\d+，若其他模型使用非
常规命名（如 text_encoder_unknown）可能引发错误。

4. 测试缺口：PR body 中单元测试未完成，且性能对比报告被作者视为非必需，可能隐藏性能
回归或正确性问题。

影响评估：

• 用户可直接通过 SGLang CLI 运行 SD3 模型，简化了工作流。

• 系统层面，SGLang 扩散模型支持得到显著扩展，增强了竞争力。

• 团队需维护新增的 SD3 特定代码，并在未来迭代中集成 TP/SP 支持，增加了维护复杂度。

关联脉络
从历史 PR 看，本 PR 与扩散模型模块的演进紧密相关：

• PR #22633 重构了去噪阶段，引入了 DenoisingContext 数据类，本 PR 的钩子设计可能受
其启发，体现了向配置驱动架构的迁移趋势。

• PR #22574 和 #22649 涉及 FLUX 模型的支持与撤销，提示了在集成新模型时需谨慎处理
测试和兼容性，避免类似回滚。

• 整体上，SGLang 正在积极扩展多模态生成能力，本 PR 是扩散模型支持矩阵的重要补充，
为后续性能优化（如 TP/SP、原生 attention）奠定基础。


